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RPS

RMK

CAPAIAN PEMBELAJARAN

CPL yang dibebankan pada MK

CPL 2

Memiliki kompetensi keilmuan dan keahlian di bidang teknik
komputer dan bidang terkait lainnya yang menunjang
profesionalitas kerja, baik secara individu maupun tim, serta
kemampuan beradaptasi dan pengembangan diri di lingkungan
kerja.

CPL3

Memiliki pemahaman keilmuan dan penguasaan keterampilan
di bidang teknik komputer, meliputi sistem tertanam dan
robotika, jaringan dan keamanan komputer, rekayasa
perangkat lunak, multimedia, game, dan kecerdasan buatan
yang ditopang oleh profesionalitas, pengetahuan sains dasar
dan rekayasa yang kuat.

CPMK (Capai

an Pembelajaran Mata Kuliah)

CPMK 2-1

Mampu untuk belajar secara mandiri untuk
mengembangkan kemampuan baik di bidang teknik
komputer atau di bidang terkait lainnya

CPMK 2-2

Mampu mengidentifikasikan konsep teoritis di
bidang teknik komputer untuk berbagai
permasalahan komputasi, jaringan komputer, dan
perangkat keras

CPMK 3-1

Mampu mendesain purwarupa sistem standalone
dengan konsep waktu nyata untuk perancangan

sistem kontrol dan monitoring

Deskripsi Singkat




Pengenalan data mining

Data dan Entropy

Klasifikasi dan Algoritma Klasifikasi
Jaringan Saraf Tiruan (JST) / Artificial Neural Network (ANN)
Imbalanced class, confusion matrix
K-Nearest Neighbor (KNN)

Naive Bayes

Rule Based

. SVM (Support Vector Matrix)

10. Association Rule

11. Klasterisasi

12. Deteksi Anomali

Bahan Kajian
Materi Pembelajaran

VCoNorwWNE

Pustaka 1. Kumar, Vipin. Introduction to Data Mining, 2ed. 2019. Pearson
Publishing
2. Data Mining Concepts and Techniques 3rd edition, Han, Jiawei;

Kamber, Micheline, and Jian Pei, , Morgan Kaufmann,

Pengampu Team Pengajar Data Mining

Prasyarat -

Media Pembelajaran Papan Tulis, LCD Projector, Laptop, dan Power Point

Bentuk
pembelajaran;

Penilaian Metode Pembelajaran;
Sub-CPMK Penugasan; [Estimasi :
Mg (sebagai Waktu] Materi Bobot
ke- kemampuan Pembelajaran (%)
akhir yang
diharapkan) :
Indikator, Kriteria, dan MuI;rae}tLaupring REMIAY
Bentuk
1) (2) 3 4) ®) (6) (1)
1 Setelah Indikator: Ketepatan 1.1 Pendahuluan
menyelesaikan 2x 50 menit 1.2 Apaitu Data

.. |dalam penyajian
pokok bahasan ini,J aaktifan mahasiswa
diharapkan dalam diskusi

mahasiswa o
Kriteria: Ketepatan

Mining
1.3 Manfaat Data
Mining

mampu dengan
tepat untuk dapat:
1. Mendefinisi
kan apa itu
Data Mining
2. Menyebutka
n manfaat
Data Mining
dalam
kehidupan
sehari-hari
3. Menyebutka
n kategori
kategori
algoritma
dan aplikasi
tentang
Data Mining

Sesuai pedoman
penilaian

Bentuk non-test:
[IMerangkum bahan ajar

1.4 Aplikasi
aplikasi Data
Mining

1.5 Proses Data
Mining




Setelah _ Indikator: Ketepatan 2x 50 menit 2. Data _
mel(niel)esr?lkan __|dalam penyajian 2Dlt Pengertian
POKOK bahasan Il |y eaktifan mahasiswa ata _
managowa [ diskus dan Tipe Dath
mampu dengan Kriteri_a: Ketepatan 23 Er?tropy
tepat untuk dapat; [€Sual pedoman Data
1. Mengerti [Penilaian 2.4 Sampling
tentang ap [Bentuk non-test: Data dan Pre
) ;’\i/llteungssg [Merangkum bahan ajar Processing
tentang
jenis jenis
dan tipe
Data
3. Mengerti
tentang
Entropy
Data
4. Mengerti
tentang
Data
Preprocessi
ng
Setelah ' Indikator: Ketepatan 2x 50 menit 3 Klasifikas:i
min):(elbesr?lkan __|dalam penyajian i.llP.?rllgeirtlan
POKOK bahasan Inl, ik eaktifan mahasiswa asiiikasil
?Agﬁiﬁg@; dalam diskusi E'.jn,?lgorltma
mampu dengan  [Kriteria: Ketepatan 3.3 Decision
tepat untuk dapat: [S€Suai pedoman Tree
1. Mengerti [Penilaian 3.4 Menghitng
tentang Bentuk non-test: GINI index
gfsgrkgita [Merangkum bahan ajar
2. Mengerti
tentang
beberapa
algoritma
tentang
Klasifikasi
Setelah . Indikator: Ketepatan 2x 50 menit 4 Artificial
m?(nyll(elbesr?kan o dalarT_\ penyajian_ l\\lJeSl{rraI Network
poxok bahasan inl, lyeaktifan mahasiswa (IST) ,
mahasova [l diskus 357 42 Jonis.
mampu dengan  [Kriteria: Ketepatan jenis JST 4.3
tepat untuk dapat; [S€Suai pedoman Tujuan JST
1. Mengerti [Penilaian 4.4 Algoritma
tentang Bentuk non-test: JST
Qrtlfm?l [Merangkum bahan ajar
eural

Network(JST)




2. Mengerti
tentang
jenis jenis
JST

3. Mengetahui
bagaimana
algoritma
JST bekerja

Setelah Indikator: Ketepatan 2x 50 menit 5 Imbalanced
menyelesaikan dalam penyajian Class 5.1.
pokok bahasan ini, {xeaktifan mahasiswa Imbalanced
diharapkan dalam diskusi Class Problem
mahasiswa . 5.2 Confusion
mampu dengan Krlterl_a: Ketepatan Matrix
tepat untuk dapat; [€Suai pedoman 5.3 Accuracy
1. Mengerti [Penilaian 5.4 ROC
tentang Bentuk non-test:
Imbalanced IMerangkum bahan ajar
Problem
2. Menghitung
skala
ketepatan dalam
klasifikasi
Setelah Indikator: Ketepatan 2x 50 menit 6 Algoritma
menyelesaikan dalam penyajian KNN
pokok bahasan ini, {xeaktifan mahasiswa 6.1 Pengenalan
diharapkan dalam diskusi KNN
mahasiswa o 6.2 Penjabaran
mampu dengan  [Kriteria: Ketepatan algoritma KNN
tepat untuk dapat: [>€Sual pedoman
1. Mengerti [Penilaian
tentang Bentuk non-test:
definisi KNNfyjerangkum bahan ajar
2. Mengerti
algoritma
KNN
Setelah Indikator: Ketepatan 2x 50 menit 7 Algoritma
menyelesaikan dalam penyajian Naive Bayes
pokok bahasan ini, {xeaktifan mahasiswa 7.1 Pengenalan
diharapkan dalam diskusi Naive Bayes
mahasiswa 7.2 Penjabaran

mampu dengan
tepat untuk dapat:
1. Mengerti
tentang
Naive
Bayes
2. Mengerti
algoritma
Naive
Bayes

Kriteria: Ketepatan
Sesuai pedoman
penilaian

Bentuk non-test:
[Merangkum bahan ajar

algoritma Naive
Bayes




8 UTS
9 Setelah Indikator: Ketepatan 2x 50 menit 8 Algoritma Rule
menyelesaikan dalam penyajian Based
pokok bahasan ini, {xeaktifan mahasiswa 8.1 Pengenalan
diharapkan dalam diskusi Rule Based
mahasiswa L 8.2 Penjabaran
mampu dengan  [Kriteria: Ketepatan algoritma Rule
tepat untuk dapat; [€Sual pedoman
1. Mengerti penilaian
tentang Rule Bentuk non-test:
Based [Merangkum bahan ajar
2. Mengerti
algoritma
Rule Based
10 Setelah Indikator: Ketepatan 2x 50 menit 9 SVM
menyelesaikan dalam penyajian keaktifan 9.1 Pengenalan
pokok bahasan ini,|mahasiswa dalam diskusi SVM
diharapkan Kriteria: Ketepatan 9.2 Penjabaran
mahasiswa Sesuai pedoman penilaian algoritma SVM
mampu dengan |Bentuk non-test:
tepat untuk dapat: [Merangkum bahan ajar
1. Mengerti
tentang
SVM(Suppo
rt
Vector Machines)
2. Mengerti
algoritma
SVM
11 Setelah 2x 50 menit 10 Association

menyelesaikan
pokok bahasan ini,
diharapkan
mahasiswa
mampu dengan
tepat untuk dapat:
1. Mengerti
tentang
analisis
asosiasi
2. Mengerti
tentang
beberapa
algoritma
asosiasi
3. Mengimple
mentasi
algoritma
asosiasi

Indikator: Ketepatan
dalam penyajian
keaktifan mahasiswa
dalam diskusi

Kriteria: Ketepatan
Sesuai pedoman
penilaian

Bentuk non-test:
[IMerangkum bahan ajar

Rule

10.1
Pengenalan
aturan asosiasi
10.2 Penjabaran
algoritma aturan
asosiasi




12 Setelah Indikator: Ketepatan 2x 50 menit 11 Advanced
menyelesaikan dalam penyajian keaktifan Association
pokok bahasan ini,|mahasiswa dalam diskusi Rule
diharapkan Kriteria: Ketepatan 11.1
mahasiswa Sesuai pedoman penilaian Pengenalan
mampu dengan |Bentuk non-test: aturan asosiasi
tepat untuk dapat: [Merangkum bahan ajar tingkat lanjut

1. Mengerti 11.2 Penjabaran
analisis algoritma aturan
asosiasi asosiasi tingkat
tingkat lanjut
lanjut

2. Mengerti
tentang
beberapa
algoritma
asosiasi
lanjut

13 Setelah Indikator: Ketepatan 2x 50 menit 12 Klasterisasi
menyelesaikan dalam penyajian 12.1 Pengertian
pokok bahasan ini, {xeaktifan mahasiswa Klasterisasi
diharapkan dalam diskusi 12.2 Aplikasi
mahasiswa o Klasterisasi
mampu dengan  [Kriteria: Ketepatan 12.3 Algoritma
tepat untuk dapat; [>€Suai pedoman klasterisasi

1. Mengerti [Penilaian
tentang Bentuk non-test:
dasar  Ivierangkum bahan ajar
klasterisasi

2. Mengerti
tentang
aplikasi
klasterisasi

3. Mengerti
algortma
yang
digunakan
klasterisasai

14 Setelah 2x 50 menit 13 Klasterisasi

menyelesaikan
pokok bahasan ini,
diharapkan
mahasiswa
mampu dengan
tepat untuk dapat:
1. Mengerti
tentang
klasterisasi
tingkat
lanjut
2. Mengerti
tentang
algoritma
klasterisasi
tingkat
lanjut

Indikator: Ketepatan
dalam penyajian
keaktifan mahasiswa
dalam diskusi

Kriteria: Ketepatan
Sesuai pedoman
penilaian

Bentuk non-test:
[Merangkum bahan ajar

Tingkat Lanjut
13.1 Pengertian
klasterisasi
tingkat lanjut
13.2 Algoritma
klasterisasi
tingkat lanjut




Setelah _ Indikator: Ketepatan 2x 50 menit 14 Dete_ksi
menyelesaikan __|dalam penyajian Anomall_ 141
p_okok bahasan ini, | eaktifan mahasiswa Penge_rtlan
mahagona  [[om dskus a.2 Pentingnya
L .2 Pentingnya
mampu dengan  [Kr1téria: Ketepatan deteksi ano?na)llly
tepat untuk dapat; [€Sual pedoman 14.3 Penjabaran
1. Mengerti [Penilaian algoritma
tentang Bentuk non-test: deteksi anomali
deteksi [Merangkum bahan ajar
anomaly
2. Mengerti
pentingnya
deteksi
anomaly
3. Mengerti
tentang
beberapa uji
test deteksi
anomali
UAS







